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• Grupowanie przez wzorce 

• Klasyfikacja przez wzorce 

• Wzorce w danych strumieniowych 
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Automatyczny podział zbioru obiektów na podzbiory 
zgodnie z ich podobieństwem. 
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• Brak formalnej metodyki grupowania 
wykorzystującej informację globalną 

• Brak gwarancji interpretowalności wyników 

• Parametryzacja 
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• Framework XPattern 

1. Transformacja danych 

2. Odkrywanie wzorców 

3. Grupowanie wzorców 

4. Przypisanie obiektów 
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Zbiór danych sig het hom db0 db1 db2 db3 

Wzorzec Precision 

Poddrzewo  1.00   1.00   0.90   -      -      -      -      

Podścieżka  1.00   1.00   0.92   0.66   0.71   0.66   0.64   

Etykieta  0.51   1.00   0.35   0.73   0.69   0.45   0.44   

Metadane  0.98   0.45   0.36   0.22   0.18   0.15   0.17   

Wzorzec Czas [s] 

Poddrzewo  0.07   1.40   3.24   -   -   -   -  

Podścieżka  1.57   0.09   0.17   65.25   137.76   311.64   403.38   

Etykieta  0.08   1.06   0.05   21.44   25.62   42.66   44.07     

Metadane  0.02   0.03   0.01   0.18   0.24   0.40   0.38   
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k = 2 
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k = 3 
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∅ 

k = 4 



Zbiór danych sig het hom db0 db1 db2 db3 

Algorytm Liczba skupień 

PathXP 2 10 3 11 11 11 11 

PathXP* 2 11 9 22 23 14 18 

Czas [s] 

PathXP 2 <1 <1 65 138 312 403 

PathXP* 1 19 1 1538 3176 3647 5999 
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Predykcja klas obiektów za pomocą klasyfikatora 
skonstruowanego w procesie uczenia na wcześniej 
sklasyfikowanych przykładach. 
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Brak dopasowania nowych obiektów do odkrytych 
wzorców 
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• Algorytm K-Nearest Patterns 

– Trening 
• Odkrycie wzorców częstych w każdej klasie 

 

– Klasyfikacja 
• Przypisanie obiektu do klasy na podstawie głosowania 

większościowego k najbliższych wzorców 
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Algorytm Klasyczne reguły KNP 

Zbiór danych Accuracy [%] 

DS1 64.54 [63%] 73.25 

DS2 79.77 [58%] 81.64 

DS3 56.77 [63%] 66.35 

DS4 60.32 [66%] 64.04 

CS1-2 80.37 [50%] 80.33 

CS2-3 79.67 [61%] 79.72 

CS3-1 79.16 [63%] 79.22 

CS12-3 79.33 [58%] 79.40 

[] – wartości w nawiasach przedstawiają procent dokumentów 
sklasyfikowanych przy pomocy reguły domyślnej 
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• Ciągły napływ obiektów 

• Ograniczony czas 

• Ograniczona pamięć 

• Reakcja na zmiany 
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Przyrostowe, blokowe odkrywanie wzorców częstych 
i równoległa klasyfikacja nowych przykładów 
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• Wysoka średnia jakość klasyfikacji 

• Model zajmuje mało miejsca 

• Zdolny do reakcji na różne typy zmian 

• Dłuższy czas przetwarzania 

Grupowanie i klasyfikacja dużych zbiorów danych z wykorzystaniem wzorców częstych 17 



• Łatwe do interpretacji wyniki 

• Elastyczny klasyfikator 

• Klasyfikator strumieniowy reagujący na zmiany 
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